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�os tres gr�pos competirźn

e�actamente bajo las mismas reglas

NoNo es sÅlo una competiciÅn. es sÅlo una competiciÅn.
Es un experimento socialEs un experimento social

No es sÅlo una competiciÅn.
Es un experimento social

F00.000 Participantes
G Fases � 1E Meses �
1 Ranking Mundial

F00.000 Participantes
G Fases � 1E Meses �
1 Ranking Mundial

1 billÅn de dÅlares bajo gestiÅn1 billÅn de dÅlares bajo gestiÅn  1 billÅn de dÅlares bajo gestiÅn 

Ćąą�ąąą
agentes de �|  

�istemas

a�tƱnomos

diseƯados por las

principales empresas

financieras �

tecnolƱgicas�

Ćąą�ąąą 
humanos

�raders H

�rogramadores H

�ngenieros H

�atemŹticos H

�inancieros

Ćąą�ąąą 
inversores
aleatorios

�strategias

generadas

mediante

in�ersiƱn

aleatoria� 

Cada F meses, el mercadoCada F meses, el mercado
decide qui»n continËa...decide qui»n continËa...

Cada F meses, el mercado
decide qui»n continËa...



Fa,e D � Twe Ma+ke-

Mƌtrica

SHARPE RATIO

Ĉąą.ąąą  Õ  ĆĊą.ąąą 

SƲlo el
 

 de los participantes
continuará

+0%

3

4UOTRO4UOTRO FOSES FOSES4UOTRO FOSES

Ren-a /a+iableRen-a /a+iableRen-a /a+iable

�esgo de super�i�encia

�resunciƱn de ejecuciƱn

}acktesting sin asunciones nai�e

�uesta en producciƱn

Tu primer desafƜo: 

Construir una cartera capaz de sobrevivir

en el mercado de renta variable



Fase 2 � Twe Fund

Mƌtrica

RENTABILIDAD

~omposiciƲn his�Ʋrica

$Ǒ�š habŭa realmen�e den�ro del fondo#

�ebalanceos

$Ǒ�š oc�rre mien�ra� �� capi�al e��ǖ f�era del mercado#

�iq�ide� 

$��ede� ejec��ar c�ando realmen�e lo nece�i�a�#

 150.000 → 3Č.500 

�Ʋlo el
 

 de los par�icipan�es
con�in�arź

2+%

4

InversiÅn en fondos de inversiÅnInversiÅn en fondos de inversiÅnInversiÅn en fondos de inversiÅn

El mercado cambia.

 El activo cambia.

 Las reglas cambian.
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Fase F � Twe Olgoritwm

In/ersiÅn en algoritmos de in/ersiÅnIn/ersiÅn en algoritmos de in/ersiÅn  In/ersiÅn en algoritmos de in/ersiÅn 

�ƌtrica

A��HA

�nvertirźs en traders, 

no en activos.

�rack record conocido

�ie�go a�di�ado

�elecciƱn de algori�mo�

|�ignaciƱn de capi�al

�e��iƱn de la in�er�iƱn

|nali�arŹ� �i��ema� de in�er�iƱn de�arrollado�

por �rader� h�mano�� por lo q�e de�conocerŹ�

en q�Ƌ e��Ź� in�ir�iendo���

ĈČ.Ċąą Õ Ď,ĈČĊ

SƲlo el
 

 de los participantes
continuará

2+%



Fa,e Gz Twe Final 4wallenge

�ƌtrica

����|}����|�

�Ʋlo
 

 participantes
superarźn el reto

100

6

Deri/ado, clim³-ico, = 4a- xond,Deri/ado, clim³-ico, = 4a- xond,Deri/ado, clim³-ico, = 4a- xond,

¿Cuántos serán humanos?

¿Cuántos serán IA?

¿Cuántos serán inversores

aleatorios?

~uando el mercado deja de ser suficiente���

Agua

Viento

Temperatura

Terremotos

El mercado decidir³666El mercado decidir³666El mercado decidir³666

vencimientos a

ċ� H Ď� H Ćć�

Deberás transformar

información climática y

ambiental en decisiones de

inversión que anticipen la

evolución futura de

derivados climáticos con

|prenderźs a invertir en...



Č

Twe more 2ou survive7Twe more 2ou survive7
Twe moreTwe more 2ou unlock6 2ou unlock6
Twe more 2ou survive7
Twe more 2ou unlock6

Top Quant
Advanced

|cceso a la Base de datos exclusiva

de algoritmos de inversiƲn

Ċąí scholarship — Quant Essential

→ �alorado en Ċ.Ċąą Ǣ

|cceso a un backtesting profesional

donde podrŹs e�aluar tus estrategias�

Top Quant
Elite

|cceso a la Base de datos exclusiva

de derivados climźticos

Ċąí scholarship — Top Quant

→ �alorado en č.ćĊą Ǣ

Acceso directo al Top Quant, 

Ć� sin cursar el Quant Essential

|cceso a la Base de datos exclusiva

de fondos de inversiƲn 

→ �alorado en mŹs de ĆąąKTop Quant
Qualified

Fase G

Fase F

Fase E

Fase D

Top
 

 participantes

),1%

Top
 

 participantes

1(,+%

Top
 

 participantes

+0%

Top
 

 participantes

100%



�op �uant �all �f Fame

�econocimien�o permanen�e den�ro

de la his�oria de la compe�iciƱn�

Ćąąí scholarship ��� ��A��

Õ �alorado en  ǢćČ,Ċąą

Global �isibility

�if�siƱn de algori�mos� en�re�is�as �

reconocimien�o an�e empresas�

en�idades financieras e in�ersores�

SÅl( )a+a l(, w.man(, *.eSÅl( )a+a l(, w.man(, *.e
e,-»n en-+e l(, DBB )+ime+(,666e,-»n en-+e l(, DBB )+ime+(,666
SÅl( )a+a l(, w.man(, *.e
e,-»n en-+e l(, DBB )+ime+(,666

El mej(+ cla,ificad( +ecibi+³ adem³,

�Ʋlo los
 

 mejores 

)0

č

T() Q.an- 4wam)i(nT() Q.an- 4wam)i(nT() Q.an- 4wam)i(n
�abrźn superado a mźs del ĎĎ.ĎČí de los participantes

AthenA� Accelerator

~on�inǆa desarrollando �

lle�ando ��s algori�mos al

sig�ien�e ni�el�

Booster de

Ćąą�Ǣ de Capital

bajo gestiƲn en

Darwinex 

�ferta de incorporaciƲn al

equipo de desarrollo de

algoritmos de AthenA� y

claustro del �op �uant

�Ʋlo los
 

 mejores

100

Booster de ćĊą�Ǣ

de Capital bajo

gestiƲn en

Darwinex 



Financie+(,Financie+(,Financie+(,

T+ade+,T+ade+,T+ade+,

Ingenie+(,Ingenie+(,Ingenie+(,

Ď

F(+-ale3a, 2 debilidade,F(+-ale3a, 2 debilidade,
de cada )e+filde cada )e+fil  

F(+-ale3a, 2 debilidade,
de cada )e+fil 

4(m.nidad4(m.nidad
P2-w(nP2-w(n

4(m.nidad
P2-w(n

�inancieros �s ingenieros

��periencia financiera �s�

capacidad �ecnolƲgica 

%��iƋn en�iende mejor el mercado$

~om�nidad ���hon 

�s �raders

~Ʋdigo �s� mercado

%��ede la com�nidad de ���hon s�perar a

q�ienes lle�an aƯos operando en los mercados$



FÀsicosFÀsicosFÀsicos

Inform³ticosInform³ticosInform³ticos

TelecosTelecosTelecos

Matem³ticosMatem³ticosMatem³ticos

Ćą

�Ɯsicos vs� �elecos vs�

�atemźticos vs� �nformźticos

�odelos vs� sistemas vs� abstracciƲn  

%��Ƌ disciplina prod�ce las mejores

estrategias c�antitati�as$



Da-a E'!"'��+,Da-a E'!"'��+,Da-a E'!"'��+,

Da-a Sc"�'-",-,Da-a Sc"�'-",-,Da-a Sc"�'-",-,

ML E'!"'��+,ML E'!"'��+,ML E'!"'��+,

ĆĆ

�ata �ngineer 

vs� �ata �cientist 

vs� �� �ngineer

�|�| vs �|�|  

%��iƋn �abe realmen�e e��raer alpha 

de lo� da�o�$

�umanos vs �|

~reatividad vs� eficiencia  

%��ede la imaginaciƱn h�mana

��perar la capacidad de

op�imi�aciƱn de �na mŹq�ina$



Profesores de IOProfesores de IOProfesores de IO

Profesores de Finan3asProfesores de Finan3asProfesores de Finan3as

EstudiantesEstudiantesEstudiantes

Ćć

�s�as son las for�ale�as q�e

creemos q�e definen a cada perfil�

Ê�em�es�ra q�e es�amos

eq�i�ocados#

�rofesores vs estudiantes

��periencia vs� nueva generaciƲn 

%�ealmen�e �n profesor 

in�ier�e mejor q�e s�s al�mnos$



Dimensiones q.e componenDimensiones q.e componen
cada perfil w.manocada perfil w.mano

Dimensiones q.e componen
cada perfil w.mano

ĆĈ

�aloraciƱn de activos
�enta fija
�enta variable
�ondos de inversiƱn

~onocimiento de instrumentos,
valoraciƱn, carteras, derivados,
fondos, renta fija, etc.

Conocimiento
financiero

�erivados
�estiƱn de carteras
�ptimizaciƱn de portfolios

�ormaciƱn de precios
�iquidez
�olatilidad
~orrelaciones
~iclos de mercado

~omprensiƱn del funcionamiento de
los mercados, creaciƱn de precios,
liquidez, volatilidad, microestructura
y comportamiento de participantes.

Conocimiento
de mercados

~omportamiento inversores
�icroestructura
�jecuciƱn
�mpacto de mercado

~Źlculo
ĕlgebra
�ptimizaciƱn
�robabilidad

~apacidad de razonamiento
matemŹtico, cŹlculo, Źlgebra,
optimizaciƱn y modelizaciƱn
cuantitativa.

Matemźticas y
razonamiento

cuantitativo

�rocesos estocŹsticos
AnŹlisis numƋrico
�azonamiento matemŹtico

�nferencia estadƛstica
�egresiƱn
�eries temporales
AnŹlisis de distribuciones

�robabilidad, inferencia, estimaciƱn,
contrastes, series temporales y
anŹlisis de incertidumbre.

EstadƜstica y
modelizaciƲn

�stimaciƱn
�ipƱtesis
�odelizaciƱn predictiva
�alidaciƱn estadƛstica

�impieza
�ransformaciƱn
�xploraciƱn
�etecciƱn de patrones

�robabilidad, inferencia, series
temporales, estimaciƱn, contrastes
y anŹlisis de incertidumbre.

Data
Analytics

�eature engineering
AnŹlisis grandes datasets
�ratar datos incompletos
AnŹlisis calidad de datos

�undamentos de �A
Aprendizaje supervisado y no
supervisado
Aprendizaje por refuerzo
�odelos generativos y agƋnticos

~apacidad para desarrollar y utilizar
modelos de �A y machine learning.

Inteligencia
Artificial &

Machine
Learning

�ptimizar modelos
�nsemble learning
�ransfer learning
�nterpretabilidad modelos
�valuar y validar modelos

�Ʊgica y pensamiento
computacional
Algoritmos y estructuras de datos

~apacidad para convertir
problemas y modelos en cƱdigo y
desarrollar algoritmos.

ProgramaciƲn 

�enguajes programaciƱn
�esarrollo de cƱdigo
�epuraciƱn y optimizaciƱn
AutomatizaciƱn y scripting

�iseƯo de estrategias
�elecciƱn de variables
~onstrucciƱn de seƯales
AsignaciƱn de capital

~apacidad para transformar una
hipƱtesis de inversiƱn en una
estrategia cuantitativa.

Diseưo de
algoritmos de

inversiƲn

�elecciƱn de activos
�ptimizaciƱn
�mplementaciƱn estrategias

}acktesting
�alidar fuera de muestra
~ontrol de overfitting
�esgo de supervivencia
�ook-ahead bias

~apacidad para investigar, validar
y evaluar estrategias mediante
backtesting, out-of-sample,
robustez, etc.

Quant
research

�obustez
AnŹlisis de sensibilidad
�enerar datos sintƋticos
�enerar features sintƋticas

~apacidad para medir, controlar y
gestionar riesgo, drawdown,
exposiciƱn, sizing y capital.

GestiƲn del
riesgo

~apacidad para llevar una
estrategia/modelo a producciƱn,
automatizarla, ejecutarla y
monitorizarla.

ImplementaciƲn
& ProducciƲn

�ormular hipƱtesis originales
�ncontrar nuevas fuentes de
informaciƱn
�iseƯar soluciones no
convencionales

~apacidad para generar
soluciones originales y adaptarse
a nuevos problemas, mercados y
entornos.

Creatividad y
adaptaciƲn

Adaptarse a nuevos mercados
Aprender rŹpidamente
~ambiar de estrategia
~ombinar disciplinas
diferentes

�olatilidad
�rawdown
�tress testing

�a�
�izing
�xposiciƱn

�estiƱn del capital
�iesgo de modelo
�iversificaciƱn
~orrelaciones

�eployment
AutomatizaciƱn
�jecuciƱn
�onitorizaciƱn

A��s
���ps
�ata�ps

�atencia
�estiƱn de errores
�scalabilidad
�uesta en producciƱn
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�P.ede .na IO ,.)e+a+ la�P.ede .na IO ,.)e+a+ la
c+ea-i/idad w.manac+ea-i/idad w.mana  

en el di,eÃ( deen el di,eÃ( de
alg(+i-m(, de in/e+,iÅnLalg(+i-m(, de in/e+,iÅnL

�P.ede .na IO ,.)e+a+ la
c+ea-i/idad w.mana 

en el di,eÃ( de
alg(+i-m(, de in/e+,iÅnL

� responderemos dos preguntas:

T() Q.an- O+enaT() Q.an- O+enaT() Q.an- O+ena
�o sƲlo se mide la rentabilidad, 

tambiƌn cƲmo evolucionan las capacidades de los participantes.

¿�uƌ mƌtricas genera �op �uant Arena?

�op �uant �ive �anking Õ posiciƱn en la competiciƱn global

�erfil de habilidades Õ las 12 dimensiones y su puntuaciƱn actual.

�voluciƲn Õ variaciƱn respecto al perfil inicial.

�kill �rowth Õ crecimiento o disminuciƱn acumulada de las habilidades.

�earning �elocity Õ velocidad de evoluciƱn a lo largo del tiempo.

Competitive �ating Õ capacidad competitiva estimada frente a otras personas o clusters.

�ercentiles Õ posiciƱn relativa frente a la poblaciƱn global, inter e intra cluster.

�rofile �igration Õ acercamiento o alejamiento respecto a distintos perfiles de referencia.

¿�uƌ informaciƲn utiliza el �kill �ngine?

�esultados de inversiƲn Õ rentabilidad, riesgo, volatilidad, drawdown, consistencia y robustez.

Comportamiento observable Õ composiciƱn, concentraciƱn, diversificaciƱn, exposiciƱn,

rebalanceos y estabilidad.

�espuesta ante el mercado Õ reacciƱn ante cambios de régimen, eventos, pérdidas y

variaciones de riesgo.

�icro-retos Õ pruebas de conocimiento, razonamiento, análisis, programaciƱn, modelos o

diseƯo de soluciones.

�endimiento relativo Õ comparaciƱn con otros humanos, percentiles y capacidad para

superar poblaciones de referencia.

�voluciƲn entre fases Õ adaptaciƱn cuando cambian el universo de inversiƱn, las reglas y la

complejidad.

�Q.» ca)acidade, )e+mi-en�Q.» ca)acidade, )e+mi-en
(b-ene+ mej(+e, +e,.l-ad(,(b-ene+ mej(+e, +e,.l-ad(,

2 cÅm( e/(l.ci(nan2 cÅm( e/(l.ci(nan
d.+an-e la c(m)e-iciÅnLd.+an-e la c(m)e-iciÅnL  

�Q.» ca)acidade, )e+mi-en
(b-ene+ mej(+e, +e,.l-ad(,

2 cÅm( e/(l.ci(nan
d.+an-e la c(m)e-iciÅnL 



ĆĊ

Po0e+ed b2 Twe FinancialPo0e+ed b2 Twe Financial
= Tecwnolog2 Eco,2,-em= Tecwnolog2 Eco,2,-em
Po0e+ed b2 Twe Financial
= Tecwnolog2 Eco,2,-em

�na compe�iciƱn cons�r�ida j�n�o
a las principales en�idades del
f���ro financiero � �ecnolƱgico



Ćċ

Twe q.e,-ion i, ,implezTwe q.e,-ion i, ,implez
�H.man o+ OIL�H.man o+ OIL

Twe q.e,-ion i, ,implez
�H.man o+ OIL

�Ʋlo hay una forma de averiguarlo

In,c+ipciÅn abie+-aIn,c+ipciÅn abie+-a
de,de el DH dede,de el DH de

,ep-iemb+e de EBEI,ep-iemb+e de EBEI

In,c+ipciÅn abie+-a
de,de el DH de

,ep-iemb+e de EBEI

Ĉąą�ąąą par�icipan�e�

 ĉ fa�e�

 Ćć me�e�

 Ćąą ganadore�

}ack�e��ing abier�o de�de

el ĆĊ de diciembre de ćąćċ

�nicio de la compe�iciƱn el

ĆĊ de enero del ćąćČ
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